ELOSZTOTT ADATBANYASZAT KOTELEZO
PROGRAM

1. Feladatkiiras

A feladat egy elosztott kdrnyezetben miikddd, szabadon valasztott online ta-
nulé megvaldsitasa a |GoLF| keretrendszerben. A megvaldsitas és a kiértéke-
lést egy altalunk definialt Peersim szimulaciéban zajlik a GoLF keretrendszer
hasznalataval.

2. Fejlesztés menete

A Peersim szimulécios kornyezet és a GoLLF keretrendszer a 2012. aprilis 29-
i el6adason lett részletesen bemutatva. Az aldbbiakban az elGadésra épiils
rovid Osszefoglalot adunk, ami a részletes magyarazat nélkill mutatja be,
hogy hogyan hasznalhato6 a rendszerﬂ

Toltsiik le a gihub.com-rol a GoLF keretrendszert (zip vagy tar.gz) majd
csomagoljuk ki egy konyvtarba.

A letoltési URL:
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework /zipball /student

A csomag magéaban foglalja az osszes hasznalt library-t (igy a Peersim-et
is), valamint a kurzus szdmara dedikalt kiértékeld szimulacio konfiguraciojat
és az adatbazisokat (tanulo és kiértékel6 bontasban ]

A forras letoltése utan le kell azt forditani. Ehhez a projekt konyvtaraban
ki kell adni a kovetkezs parancsot:

ant

aminek hatasara elkésziil a bin/gossiplearning.jar allomany.
Implementaljuk a valasztott tanulét a GoLF API-ban talalhaté Model
interface megvalositasaval.

LA mutatott parancsok minden esetben linux parancsok. Windows operaciés rendszer
esetén a Cygwin kornyezet hasznalata ajanlott. Beirdsuk sortorés nélkiil terminél ablakba
torténik. Feltételezziik, hogy Java, ant és gnuplot telepitett.

2Ha a letoltést a fent leirtak helyet git hasznalataval szeretnénk megvaldsitani, figyel-
jink arra, hogy a student branch-et hasznaljuk!


http://arxiv.org/abs/1109.1396
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/tree/student
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/zipball/student
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/tarball/student
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/blob/student/src/gossipLearning/interfaces/Model.java

Az implementéci6 soran figyelni kell arra, hogy:

e A model interface clone() metodusat tgy valositsuk meg, hogy az deep
copy-t készitsen az objektumrol! Ez azért fontos, mert—a GoLF ajan-
l4s szerint—a modellek mésolatai keriilnek kiildésre a szimulaciéban,
amit rendszer a clone hivasaval valésit meg. Ennek megfelelGen ha a
clone megvalésitdsa nem teljes masolatot készit az objektumrol, akkor
becsaphatjuk magunkat a szimulacié soran!

e Az init(String) metédus hasznéalataval lehetGség van a konfiguracios
allomanybol paraméterek olvasasara. Errél bévebb informéaciot a Pe-
ersim dokumentacidjaban (itt) talalunk, példat pedig a GoLF keret-
rendeszer sajat| tanul6iban.

e Az update(instance, label) metodus felel az online tanitasért. Ehhez
a paraméteriil kapott tanitoé példat hasznalhatja (instance - jellemzd-
vektor, label - cimke (0,1,2,. .., get NumberO fClasses() — 1))

e A predict(instance) metodus valdsitja meg a predikciot, a paraméte-
rill kapott példara kell egy osztalycimkét visszaadni a modell aktualis
allapota alapjan.

Helyezziik el a projekt build kényvtaraba az elkésziilt class file-t (célszerd
tgy beallitani a fejlesztékornyezetet, hogy rogton oda forditson).
Az implementacionk teszteléséhez adjuk ki a kdvetkezd parancsot:

../res/script/runAlgorithm.sh className DDMSimulation.txt

spambase_train.dat spambase_test.dat

ahol a “className, tartalmazza az altalunk megirt osztaly nevét (cso-
magokkal egytiitt). A fenti parancs a bin konyvtarban lett kiadva. Ha ettdl
eltérg helyen futtatjuk, akkor értelem szertien vatoztatni kell a szimulécid
konfiguracios file-janak, a tanitd és a kiétékel6 adatbézis file-jainek elérési
utvonalat!

Ez a futéas az id6 fliggvényében kirajzolja az algoritmus hiba gérbéjét az
output.png allomanyba (szovegesen a képerny6n valamint az output.txt-ben
megjelend adatokbol).

Amig nem rendelkeziink sajat implementacioval a keretrendszerben meg-
talalhato P2Pegasos algoritmussal is futtathatunk—csak hogy megismerked-
junk a keretrendszerrel—ehhez az alabbi parancsot kell kiadni (szintén a bin
konyvtarban)


http://peersim.sourceforge.net/#docs
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/tree/student/src/gossipLearning/models
https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/tree/student/src/gossipLearning/models
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1. abra. Példa kimenet a GoLF csomagban talalhat6 P2Pegasos algoritmus
futtattasaval. Az abran az idé fliggvényében lathato a szimulalt P2P halozat
csomoépontjai altal vétett atlagos predikcids hiba.

../res/script/runAlgorithm.sh gossipLearning.models.P2Pegasos

DDMSimulation.txt spambase_train.dat spambase_test.dat

szintén a bin konyvtarbol hivva. Ez a hivas az[I| abran lathaté kimenetet
generalta.

A fenti példa implementéacidja is természetesen része csomagnak, [itt| te-
kinthet§ meg.

3. Ajanlott algoritmusok

Az alabbi lista néhany cikket k6zol az online tanulé algoritmusokrol.
e On-Line Algorithms in Machine Learning [1]

e A New Perceptron Algorithm for Sequence Labeling with Non-local
Features [3]


https://github.com/RobertOrmandi/Gossip-Learning-Framework/blob/master/src/gossipLearning/models/P2Pegasos.java
www.cs.cmu.edu/~avrim/Papers/survey.ps
http://acl.ldc.upenn.edu/D/D07/D07-1033.pdf
http://acl.ldc.upenn.edu/D/D07/D07-1033.pdf

Online Passive-Aggressive Algorithms [2]

A kovetkez6kben néhény online tanulét ajanlunk, amik kozziil lehet va-
lasztani megoldando feladatot. A lista nem kizarolagos, szoval ha valakinek
més Otlete van—e-mail-ben torténd egyeztetés utan—azon is dolgozhat.

4.

Winnow

Perceptron (linearis dontési fiiggvénnyel)
Perceptron (binaris dontési fliggvénnyel)
Perceptron (szigmoid dontési fiiggvénnyel)
MostFreq

Logisztikus regresszio

Neuralishélo

Adminisztrativ informaciok

A programot 2012. junius 30-ig kell elkésziteni és bemutatni. Ph.D. hallga-
tok esetén az index-be val6 beiras utols6é napjaig tart a hatariddé.
A kotelezs programmal kapcsolatos kérdések:

ihegedus@inf .u-szeged.hu
ormandi@inf.u-szeged.hu

JOo munkat!
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