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ing: From Theory to Algorithms, Cambridge University Press, 2015.

1. HET (szeptember 21-22)

e alapfogalmak, mintaméret véges hipotézis osztélyokra realizalhatdsagi feltétellel
(Corollary 2.3) [1-2. fejezet]

HF-1: 2.3 (tengelypdrhuzamos téglalapok)

e PAC modell definiciéja (realizdlhat6sagi feltétellel), dltaldnos modell: ag-
nosztikus PAC tanulhatésdg dltalanos veszteségfiiggvénnyel [3. fejezet]

e példa: logikai valtozdk konjunkcidéinak tanuldsa: mintaméret és hatékony
ERM algoritmus

e Hoeflding egyenlétlenség (Lemma 4.5, bizonyitds nélkiil)

2. HET (oktéber 5-6)

e c-reprezentativ minta, véges hipotézisosztdly PAC tanulhatdosiga az dltaldanos
modellben (agnosztikus PAC tanulhatéség dltaldnos veszteségfliggvénnyel)
(Corollary 4.6) [4. fejezet]

e tanulbalgoritmusok szdmitdsi bonyolultsdga (Definition 8.1) [8. fejezet]
e példa: tengelyparhuzamos téglalapok (és d-dimenzids dltaldnositds)

e példa nehéz feladatra: 3-tagii DNF kifejezések

HF-2: graf 3-szinezhetség visszavezetése konzisztens 3-tagii DNF hipotézis
keresésére

HF-3: 8.3 (3-tagi DNF kifejezések tanuldsdnak bonyolultsaga)

e 3-tagi DNF kifejezések hatékony tanulhatésiga bovebb hipotézis osztéllyal



e VC-dimenzi6 (Definition 6.5) [6. fejezet]
e példa: tengelyparhuzamos téglalapok (és d-dimenzids dltaldnositds)
e PAC tanulds alaptétele (Theorem 6.7, 6.8, bizonyitds nélkiil)

e Sauer lemma (Lemma 6.10, bizonyitds nélkiil)
HF-4: 6.6 (logikai valtozdk konjunkciéi)

3. HET (oktéber 19-20)

e Sauer lemma bizonyitdsa (a konyvbelitdl kissé kiilonbozik)

o félterek tanuldsa (linedris programozds, perceptron algoritmus, félterek
VC-dimenzidja) [9.1 alfejezet]

HF-5: Legyen X = {0,1}"™. Legfeljebb hany iterdciét hajt végre a percep-
tron algoritmus a tobbségi fiiggvény tanulasakor?

e Boosting (felerdsités) [10. fejezet, a 10.1.1 alfejezetet nem vettiik részletesen]
HF-6: 10.3

e Megjegyzés: a hdzi feladatok megolddsainak leirdsat elosztjuk és a megoldasokat
kozzétessziik. A vizsgan csak ezek szerepelnek.

e Megjegyzés: el lehet kezdeni a kisel6adasok téméajan gondolkozni. Akinek
van javaslata, emailezhet (turan@inf.u-szeged.hu).

4. HET (november 2-3)

e Winnow algoritmus

e konvex tanuldsi feladatok [12. fejezet, a 12.1.3, 12.2.1 alfejezeteket nem
vettik]

e gradiens médszer, szubgradiens, sztochasztikus gradiens mddszer [14. fe-
jezet: csak a fogalmak, valamint a 14.2 kovetkezmény és a 14.8 tétel
allitdsai bizonyitds nélkiil]

e SVM (support vector machines) [15.1 fejezet: 15.1 és 15.2 alfejezetek; a
minta méretre vonatkozé részeket nem vettiik]

e kernel mddszer [16. fejezet: 16.1 alfejezet és 16.1 példal

5. HET (november 16)



e neuronhdldk [20. fejezet: 20.1 - 20.4 alfejezetek, a 20.3 tételt nem vettiik]

e backpropagation algoritmus: Jacobi matrix, lancszabdaly vektor értékii
fliggvényekre

6. HET (november 30, december 1)
e adalékok a 4. hét anyagdhoz:
— regularizalt loss minimizdcié (RLM), Tyihonov regularizacié [13.1 fe-

jezet, a 13.1.1 alfejezet nélkiil]

— Corollary 13.9 (az RLM mdédszerre adott “PAC-like guarantee”; miben
kiilonbozik a szokasos fogalomtél?, 1d. labjegyzet a Corollary 13.9-
hez és a kovetkez6 feladat)

HF-7: 13.1

— félterek agnosztikus tanuldsa: Corollary 15.7 (az RLM-re vonatkozé
altaldnos tétel alkalmazdsa a Soft-SVM feladatra; megjegyzés: a
minta méret nem fiigg a VC-dimenziétdl, de fiigg az eloszlastdl)

— string kernel

e deep learning neuronhalékra (Téth Lészlo eléaddsa)



